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La Maestria en Ciencias e Ingenierfa Estadistica
(MCIES) es un programa altamente calificado con un
enfoque mixto, mezclando conocimientos de
Matematica y Ciencias de la Computacion en el campo
de la Estadistica.

El objetivo de nuestro programa es formar a la
proxima generacion de investigadores, profesores
universitarios y expertos, en el area de interfaz
entre Estadistica y Aprendizaje de Maquina, con la
capacidad de marcar una diferencia tangible en estos
campos. Asi mismo, otro objetivo es incentivar el
cambio de paradigma y enfoque acerca de Estadistica
y Aprendizaje de Maquina que nuestro pais necesita
para satisfacer la demanda de desarrollo cientifico,
tecnoldgico e industrial de estas dos dreas en
constante desarrollo y evolucion.

El programa MCIES estd disefiado para
investigadores en ciencia y tecnologia, asi como
también, profesores universitarios y profesionales
en drea de ciencia de datos. Los estudiantes del
programa obtendran una formacidn sdlida en
Estadistica, Probabilidad y Machine Learning, con lo
cual estaran preparados para una carrera exitosa en
una amplia variedad de industrias, incluyendo
finanzas, tecnologia, ingenieria, manufactura y mas.
Ademas, los graduados de nuestro programa estaran
bien equipados para continuar su educacion a nivel de
doctorado, si asilo desean.

Nuestro equipo de profesores investigadores esta
compuesto por expertos en Estadistica, Matematica y
Ciencias de la Computacion, con experiencia tanto
académica como industrial. Todos nuestros
profesores son doctores de universidades muy
prestigiosas, lo cual contribuye a la excelencia del
nivel cientifico de nuestro programa. Los estudiantes
tendrdn la oportunidad de trabajar en estrecha
colaboracion con estos docentes, quienes les
brindardn una orientacion personalizada en el
desarrollo de habilidades y en la investigacion de
temas de interes.




Las clases se realizaran en la plataforma
Z00M, dentro de esta plataforma podras:

® (Contar con un docente impartiendo la
clase en vivo y conectado durante
todo el tiempo que dure la sesion.

® Hacer preguntas 0 comentarios al
docente en tiempo real (hablado o por
chat).

La Unidad de Posgrado se compromete
con la educacion digital, ya que cuenta
con una plataforma de aula virtual para
el desarrollo de las clases, en el cual
podran encontrar las  sesiones
virtuales, materiales de clases, tareas,
evaluaciones, etc.

Nuestro equipo docente, cientificos
internacionales, esta comprometido a
impartic  susS  conocimientos  y
experiencias, enfocandose en un
aprendizaje constante y en la aplicacion
practica de las tendencias actuales del
sector.




Al finalizar el programa MCIES, los graduados estaran preparados para continuar
estudios de doctorado en universidades peruanas 0 extranjeras; participar en
proyectos de investigacion interdisciplinarios; y para ejercer la docencia universitaria.

Estadistica Computacional e Inferencia Variacional
Modelos Geoespaciales

Simulacion Estocastica de Sistemas Complejos
Procesamiento de Informacion Estocastica

Finanzas Cuantitativas

Procesos Gaussianos para Aprendizaje de Maquina
Aprendizaje Profundo y Optimizacidn Bayesiana
Aprendizaje por Refuerzo

Visidn computacional y Procesamiento de Lenguaje Natural

%4 L S g . . Ld o.-.
T ..c-ﬁ.,@‘sqﬂ,.-.g.g'cggn":lpl sfedu
o - = % . .

-

.



® Profesionales Analiticos: Aquellos que buscan perfeccionar sus habilidades
analiticas y destacarse en la interpretacion avanzada de datos.

® Expertos en Datos: Profesionales que desean elevar su perfil en el mercado laboral
al especializarse en analisis de datos y estadisticas avanzadas.

® Directores de Estrategia: Lideres empresariales que buscan opmmzar la toma de
decisiones estratégicas basadas en evidencia cuantitativa. 2

® Profesionales de Finanzas y Marketing: Especialmente aquellos interesados én'el
andlisis de datos para la formulacion de estrategias de finanzas y marke‘dng

!
efectivas. ‘ ‘IP \ { [
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® Investigadores Innovadores: Atmellos con wn interés en la investigacion avanzada _' m
en estadistica e ingenieria estadls\a con aphcacmnes practicas en 'diversos

Campos. '\\ OO NN “ ” / /I/

® Programadores y Desarrolladores: meesma}egcon ima hase en pr*ogramacmn 2Lzt 21084
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que desean aplicar sus hahilidades en- el “andlisis dedatas " gran esoal,
especialmente en contextos de Big Data. N -




Profesores Cientificos que realizan dia a dia en sus centros
laborales diferentes aplicaciones de acuerdo a la maestria.
Posibilidad de integrar las lineas de carreras dentro de
instituciones publicas y privadas.

Los cursos propuestos hacen de la maestria la mejor opcion
para aquellos que quieran destacar en diversas industrias.
La maestria  considera  conceptos  modernos
complementados con una orientacion a formar cientificos,
académicos y profesionales de la industria.

Prestigio de una universidad de mas de 143 afios con
ventajas comparativas a nivel cuantitativo aplicado.

Las aplicaciones van de la mano del entendimiento profundo
de los fundamentos garantizando la calidad de sus
resultados.

Diploma en Ingenieria Estadistica a nombre de la Universidad
Nacional de Ingenierfa a los alumnos que aprueben los ciclos
y (26 créditos académicos).

Malla curricular acorde a las necesidades y tendencias
actuales en el area de Ciencias de Datos y Estadistica.
Desarrollo de habilidades académicas y cientificas para
el drea de Ingenieria Estadistica.



El programa MCIES esta disefiado de tal forma que en el primer ciclo los estudiantes
puedan obtener bases tedricas solidas, esto a traveés de cursos formativos en
programacion, probabilidad y matematica computacional. En ciclos sucesivos, se
introducen cursos relacionados a cada area de concentracion, los cuales serdan
reforzados con los cursos electivos.

cODIGO CURSO CREDITOS  REQUISITO
MES101 Probabilidad e Inferencia Estadistica il Ninguno
MESI! | AlgebraLinaly Optimizacién Computacional 3 Niguno
sz | Hementos de AndlisisReal 3 Nigno
MESI20  EstructwasdeDatosy Algoritmos 3 Nigno
Total de Créditos 13
CODIGO CURSO CREDITOS REQUISITO

MES201 = Modelos Estadisticos para el Andlisisde Datos 3 . MESI01

MES20? Métodos Computacionales para Aprendizaje

Estadistico g hiE51-8
'MES2H!  IntcoducciénaModeladoEstocdstice 3 MESH2
MES22  Fundamentos en AprendizajedeMiquna 4 MESH
ﬁf:-‘ffi;; Total de Créditos 13
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| CREDITOS REQUISITO
' Vision computacional y Procesamiento de
_ MESJO1 Lenguaje Natural e =xed
‘ _ S MES221
MES302 Seminarios de Investigacion | 4 MES201
‘MES331 Electivo 1 3 Ninguno
MES332 Electivo 2 3 Ninguno
Total de Créditos 13
cODIGO CURSO CREDITOS REQUISITO
MES401 Seminario de Investigacion Il 3 MES302
MESA402 Plan de Tesis 3 MES302
MES403 Electivo 3 3 Ninguno
Total de Créditos 9
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El candidato a Master debe completar 48 créditos entre cursos obligatorios y
electivos. Se puede optar por llevar diferentes electivos después de completar los
26 creditos. El candidate.a master realizard como minimo tres de los siguientes

cursos electivos: e

£6D160 CURSO REQUISITO CONCENTRACION

DES501 _Estadistica para Datos de Alta Dimension

BT o= o am gel mm mm mm mm e Em mm Em mm e e Em Em N Em mm mm Em Em Em Em Em o Em Em o

2™ SO
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o = o o NS - S MES201 B et

DES503 Ondaletas para Analisis de Seriesde =~ MES202

Tiempo
DES504 Analisis de Datos Topoldgicos
DESS11 Modelado usando Ecuaciones
Diferenciales Estocasticas Modelado
MES211 .

------------------------------------- Estocastico

DESS12 Procesos de Decision Markoviano

DESS21 Aprendizaje por Refuerzo

Topicos Avanzados en Aprendizaje de
Maquina

Aprendizaje e
MES221 Inteligencia
Artificial

DES525 Modelos Graficos
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Parte 1 (Algebra Lineal): SO, Q \
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e APOSTOL,T. Second edition, John

® BERTSEKAS,D. Athena P /é

Matrices y Vectores. Sistemas Lineales. Eliminacion Gaussiana— . *\ "\ / / §§
y Factorizacion LU. Espacios y Subespacios Ve"c\\tﬁjgi;ﬁ__i\“m\ f j ;K N\
Bases, Dimensién. Rango de una Matriz. Orto l‘r@gd;; DRI B
Proyecciones, Ortogonalizacion de Bases y x| 7 ?’ 2 ': ;‘
Cuadrados. Valores Propios vy Vectores T
Diagonalizacion. Transformaciones Lineales. DesK § 3\ } Tf ; I :
en Valores Singulares. \\ \ T F e
VP 7rmae s
Parte 2 (Optimizacidn): \\\ TT /:, ;;;;‘: )
Funciones de Varias Variables, Motivacion y Ejemplos. Normas— .. . _ . . -~ /;' 7//'}' ’?
y Distancias en el Espacio Rn. Puntos de Acumulasién— . » » » ~ ) f r/ / /
Aplicaciones Continuas. Conjuntos Abiertos y Cerrados.” * ;::: N f /
Conjuntos  Compactos. Conjuntos Convexos. Furf,ciélpé;sjjff*—*hh A ff
Convexas y Estrictamente Convexas. Derivadas Parciales.” :::::::;: i *
Derivadas Direccionales. Diferenciabilidad. Regla de la Ceylenaf:m«— RV IIIE
Férmula de Taylor. Funciones de Rn a R. Gradientes. Teopem(’?a:&:: e .; vy
de Schwarz. Maximos y Minimos Locales. Condiciﬁrféghhh SN ;ié /|
Necesarias y Suficientes. Condiciones de MéximoyMinimﬁ’Eég/// PR /é 'j/
Restricciones. Multiplicadores de Lagrange y Karush- ﬁl’[‘v /7 /) v\ L\ /]|
Tucker (KKT). l % % /] Q«\Q\\ /f }
/ |
® STRANG, G. We%s /cf/v%% / l\\ K\ %%/
Press, 1993. /}////////] /4/
e LUENBERGER, D. i %A%hsé) X I
Wesley Reading, 1984. / / % 7 {/4/ ]J

/

/
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Numeros Reales: Axiomatizacidn e Intervalos Encajantes. Conceptos
topolégicos en Rn: Normas, Producto Interno, Conjuntos Abiertos,
Conjuntos Cerrados y Conjuntos Compactos. Secuencias Numéricas. Limite
Superior e Inferior. Continuidad de Funciones: Puntual y Uniforme.
Diferenciabilidad: Derivadas Direccionales, Derivada como Aplicacion
Lineal, Formula de Taylor y Extremos de una Funcidn Real. Integral de
Riemann, Criterios de Integrabilidad y Teorema Fundamental del Calculo.
Series Numéricas. Criterios de Convergencia. Serie de Funciones. Integral.
Introduccion a Teoria de integracion de Lebesgue.

e RUDIN. W. ,1953.

® SPIVAK, M. Berkeley, CA: Publish or Perish, 1980.

e BUCK,R. 2d ed. New York: McGraw-Hill, 1965.
e APOSTOL,T. Second edition, John Wiley, 1960.
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Parte 1(Rrobabilidad):, ’

Espaciag, de Probabilidad y"C'éTculo de Probabilidades. Reglas Fundamentales y
Regla de Bayes. ®Probabilidad Condicional e Independencia.  Variables
Aleatorias. Funciones de Distribucion, Funcion de Densidad y Masa.
Distribuciones Comunes, Discretas y Continuas. Transformaciones de
Variables Aleatorias y sus Distribuciones. Valor Esperado de una Variable
Aleatoria. Momentos y Funcion Generatriz de Momentos. Variables Aleatorias
Multiples. Distribucion Marginal y Conjunta. Covarianza y Correlacion.
Convergencia de Variables Aleatorias. Ley de los Grandes Nimeros (LGN) y
Teorema Central del Limite (TCL).

Parte 2 (Inferencia Estadistica):

Introduccion a Estadistica Frecuentista. Distribucidn Muestral de un Estimador.

Teoria de Decision Frecuentista. Propiedades Deseables de un Estimador.
Minimizacion de Riesgo Empirico. Patologias de Estadistica Frecuentista.
Introduccion a Estadistica Bayesiana. Prioris No-Informativas, Prioris de
Jeffreys, Prioris Robustas y Mixtura de Prioris Conjugadas. Restmenes de* sé= = -
Distribuciones Posteriori, Estimacién MAP e Intervalos de:-Credibilidad:” ,
Seleccion de Modelo Bayesiano, Occam’s Razor Bayesmﬁb Ver*osimll/ud )4 .,-?'
Marginal (Evidencia), Factores de Bayes, Paradaja tle Jeffreys- Lmtlley Bayes -
Jerarquico. Bayes Empirico. Teoria de Decision Bayeswma ' A

® (asella, G. & Berger,R.L.(2021). 57¢ J e Cen.g.]agé Learning.

e Murphy, K. P. (2012) #chine Leawing. A Probabilistio Perspectiye MIT o
press. ot MR LGP
® Ross, S.M.(2014). /n¢/ i ton 10 ) Academic press.
\ '- i 1 1 ®



Introduccion, Big 0. Estructuras de Datos mas Comunes: Grafos, Strings, Filas,
Listas, Arrays etc. Complejidad de Algoritmos y Medidas de Complejidad. Tipos
de Algoritmos: Algoritmos Codiciosos, Programacion Dinamica, Programacion
Lineal, Algoritmo Divide y Conquista. Algoritmos sobre Strings. Problemas NP-
Completos. NP reducciones. Presentacion de proyectos.

® Dasgupta, S., Papadimitriou, C. H & Vazirani, U. V. McGraw-
Hill, (2008).
® Kleinberg, J, & Eva Tardas: Addison Wesley, (2005).

® Hetland, M. L, (2010).
Apress.



Regresién Lineal Miltiple (RLM): Técnicas de Inferencia del Modelo Lineal
General, Aplicaciones, Seleccion de Variables. Modelos Lineales Generalizados
(MLG): Estructura que Incorpora una Introduccion a la Familia Exponencial de
Distribuciones, Procedimientos de Inferencia. Datos Categdricos: Casos
Especiales de Modelos Lineales Generalizados que Conducen a Regresion
Logistica y Modelos Log-Lineales, Uso en Analisis de Datos. Introduccidn a los
Modelos Aditivos Generalizados (MAG): Splines de Regresion Penalizados y
Estimacion Penalizada. Introduccién al Modelado No Lineal y al Modelado Mixto
(MLGM), Uso para Datos Longitudinales y Agrupados.

e Wood, S. N. (2017).
CRC press.
Congdon, P. (2014). John Wiley & Sons.
Verbeke, G., Molenberghs, G., & Verbeke, G. (1997).
(pp. 63-153). Springer New York.
® Dobson, A. ], & Barnett, A. G. (2018).
CRC press.




Simulacidn de Variables Aleatorias: Método de Transformacion Inversa, Método
de Aceptacion-Rechazo. Simulacion de Variables Aleatorias Multidimensionales:
Método de Cambio de Variable, Método de Superposicion. Métodos Monte-Carlo
(MC): Integracidn via MC, Muestreo por Importancia, Métodos de Re-muestreo,
Control y Aceleracidn de Convergencia. Métodos de Optimizacion via MC:
Optimizacion Numérica, Gradiente Estocastico, Simulated Annealing, Algoritmo
EM. Métodos de Monte-Carlo via Cadenas de Markov (MCMC}): Muestreador de
Gibbs, Metropolis-Hastings, Monte-Carlo Hamiltoniano, Monte-Carlo Secuencial
(Filtrado de Particulas).

® Robert, C. P, Casella, G, & Casella, G. (2010).
(Vol. 18). New York: Springer.
® Asmussen, S, & Glynn, P. W. (2007).
(Vol. 57, pp. 487-488). New York: Springer.
® Ross, S.M.(2022). Academic Press.




Introduccion al Modelado
Estocastico

Cadenas de Markov en Tiempo Discreto. Proceso de
Poisson. Proceso de Nacimiento y Muerte. Martingala
en Tiempo Discreto. Cadenas de Markov de Tiempo
Continuo. Movimiento Browniano. Martingala en tiempo
Continuo. Integral de It6. Férmula It6. Ecuaciones
Diferenciales  Estocasticas.  Representacion  de
Martingalas. Cambio de Medida. Férmula de Feynman-
Kac.

L

m[!j]{lmlm ‘

REFERENCIAS

® Grimmett, G, & Stirzaker, D. (2020).

Probability and random processes. Oxford
university press.

® (ksendal, B. (2013). Stochastic differential

equations: an introduction with applications.

Springer Science & Business Media.




Vecinos mas cercanos. Kernels y Maquinas de Soporte Vectorial (SVM) con
regularizacion. Aprendizaje de Maquina via Procesos Gaussianos (GPs).
Arholes de Decision (CART). Ensemble Learning. Métodos de Esparsidad. Multi-
task Learning. Aprendizaje Semi-supervisado. Redes Neuronales (RNA).
Factorizacion Matricial. Online Learning. Teoria del Aprendizaje Estadistico.

e Murphy, K. P. (2012). MIT
press.
® Bishop, C. M, & Nasrabadi, N. M. (2008). _
(Vol. 4, No. 4, p. 738). New York: springer.
e MacKay, D. J. (2003)
Cambridge university press.



Parte 1 (Visién Computacional):

Vision de Bajo Nivel Filtrado y Textura. Deteccion y Descripcion de
Caracteristicas. ~ Aristas, Lineas, Circulos y Segmentos. Introduccion al
Reconocimiento. Vision de Alto Nivel. Redes Neuronales Convolucionales.

Parte 2 (Procesamiento de Lenguaje Natural):

Procesamiento de Textos, Extraccion de Caracteristicas Dispersas para
Textos, Bag-of-words. Extraccion de Caracteristicas Densas para Textos
(word2vec, glove). Deep Learning para NLP; Redes Neuronales Recurrentes
(RNNs), LSTM, GRU, etc. Transformers (BERT). Large Language Models; GPT
and PALE.

Springer

(No. 11). Morgan &
G&aypool ubﬂgherg, . B\
® TJurafsky; B. [2000] RRGR 0 Pearson Education




Procesos de Decision de Markov. Planificacidn por Programacion Dinamica.
Model-free Prediction y Control. Value Function Fpproximation. Métodos Policy
Gradient. Algoritmos Actor-critic. Integracion de Learning and Planificacion.
Trade-offs Exploracion vs Explotacion.

e Sutton, R. S, & Barto, A. G. (2018).
MIT press.
® Frangois-Lavet, V., Henderson, P., Islam, R., Bellemare,
An introduction to deep reinforcement learning. Foundations and
Trends® in Machine Learning, 11(3-4), 219-354.




Modelos Graficos

Razonamiento Bayesiano. Redes Bayesianas. Modelos graficos
dirigidos y no dirigidos. Inferencia en modelos graficos. Modelos
ocultos de Markov. Algoritmo Junction Tree. Toma de decisiones bajo
incertidumbre. Procesos de Decision de Markov. Learning con datos
faltantes. Inferencia aproximada mediante muestreo.

REFERENCIAS
e Murphy, K. P. (2012). Mochine learning: o
probabilistic perspective. MIT press.
® Bishop, C. M, & Nasrabadi, N. M. (2006). “uiiern
Recognition and Machine Learning (Vol. 4, No. 4, p.
738). New York: springer.

® MacKay, D. 3. (2003). [nformation Theory, Inference TS
’ ’ 00002
and - Learning - Algorithms. Cambridge  university m&ﬁw

press. !/p#'féﬁvﬁivivﬁiv
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Helder ROJgs.

PhD. en Mateméticas por el departa,menfo de«

Mateméticas Fundamentales dela UNED Espana

MSc. en Estadistica - por - el " Instituto %de”
Matematicas y Estadistica de la Universidad de
Sao Paulo (IME-USP), Brasil. Actualmente es

investigador postdoctoral en el Depaptémento

de Matematicas del Imperial Collegé Landon, UK.

Ademas, es Docente del programa de Doctorado

en Ciencias e Ingenierfa Estadistica (DCIES) y

Coordinador del programa MCIES de la FIEECS-

UNL ;

Linea de Investigacion: Andlisis Estocéstico, Fisica Matematica,

Mecénica Estadistica, Aprendizaje Profundo.

« _ Nils Murrugarra-Llerena

PhD. en Ciencias de la Computacién por la
F Universidad Pittshurgh, USA. MSc. en Ciencias de
‘la_Computacién por el Instituto de Ciencias
Matematlcas y de Computacidn de la Universidad
*, de Sao Paulo (ICMC-USP), Brasil. Actualmente es
profesor asistente en el Departamento de
Ciencias de la Computacion en Weber State
University, USA.

Linea de Investigacion: Vision Computacional, Multi-model Learning,
Transfer Learning, Aprendizaje por Refuerzo.
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*

Renzo Gomez Diaz -

PhD. y MSc. en Ciencias de la Computacion por el * ,":
: w 'y e o
Instituto de Matematicas y Estadistica de la e -
Universidad de Sao Paulo (IME-USP), Bras&. o, ©° .g,‘ ’

Actualmente es investigador postdoctppak’bn .ot .';",
L P
Instituto de Computaclonu d&n la anjvgasmad ., s .

Estatal de Cam‘pmas [UNICAMP] Brasil Paptlcqgo‘ g
en maratones .de programacién en Peru y en° .

Brasil fue entrenador de equipos que clasmcardn
a la Final Mundial.

Linea de Investigacion: Teoria de grafos estructurales® y
algoritmicos, Optimizacidn combinatoria, Complejidad Computacional,
Combinatoria poliédrica. ' -

Erick Chacon Montafvan

PhD. y MSc. en Estadistica por la Universidad de
Lancaster, UK. Actualmente es investigador
postdoctoral en el @Pilpo de Investigacion de
Estadistica Geoespacial (GeoHealth) de la
. Universidad de Ciencia y Tecnologia del Rey
+ . Abdullah (KAUST), Arabia Saudita. Ademas, es
»  docente del programa de Doctorado en Ciencias
’ e Ingenierfa Estadistica (DCIES) de la FIEECS-
. «UNL . -

L

,Linga de Investigacidn: Modelado Espacio-temporal, Métodos
Computacionales Intensivos, Estadistica Bayesiana, Modelado
Causal

.,

*a

.+ * Rusbert Calderon Beltran
* % PhD. en Matematica Aplicada por el Instituto de

. R “ Matematica y Estadistica de la Universidad de
: Sao Paulo (IME-USP), Brasil. MSc. en Matematica
Aplicada por la Universidad Federal ABC, Brasil.
Fue Investigador  postdoctoral en el
Departamento de Matematicas de la Universidad

Catdlica del Norte (UCN), Chile. Actualmente es

-
*o0s
.
.

s profesor investigador en el Departamento de
oo™ Ciencias Basicas de la UNAM, Pert.
’ fs.‘. A Linea de Investigacion: Teoria Ergddica, Sistemas Dinamicos
*
..t Simbolicos, Formalismo Termodinamico.
set”



Artem Logachov ‘ - ‘

PhD. en Matematicas por la Universidad Estatal .
de Novosibirsk, Rusia. Profesor lnvestigador en ‘. i
el departamento de Matematicas Avanzadas de ., # .. -
la Universidad Estatal de Geosistemas g%, b .s:
Tecnologias de Siberia, Rusia. Ademg;,mhen‘“‘ c.
es profesor en el Laboratunoﬁe grdoﬁhlhdad'g‘ ¢
Estadistica Matemética del Instituto Sabolev dE . ' .
Matematicas, Rama  Siberiana de la Academla )
Rusa de Ciencias.- e

Linea de Investigacion: Probabilidad; -Ecuaciones: Diferenciales
Estocdsticas, Mecanica Estadistica, Grandes Desviaciones.

.

.
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¥

Luis Huamanchumo
PhD. en Ciencias de la ‘Educacién por la UNE,
Pert.. MSc en Ingenierfa de Sistemas por la UNI,
Pert. Ademds, es Licenciado en Estadistica por
la UNI y Economista por la Universidad del
Pacifico. Actualmente es el Coordinador y
Docente del programa de Doctorado en Ciencias
e Ingenierfa Estadistica (DCIES) de la FIEECS-

~ UNL

JLinea de Investigacion: Andlisis Estadistico Multivariado, Modelos
» " Lineales, Disefio de Metodologias de Investigacidn, Educacidn
“ Estadistica.

A Jaime Lincovil

. ** "“PhD. y MSc. en Estadistica por el Instituto de

+ Matematica y Estadistica de la Universidad de Sao

N Pauo (ME-USP), Brasi Fue investigador

postdoctoral en el Departamento de Estadistica de

la Universidad Estatal de Campinas (UNICAMP).

Actualmente es  profesor adjunto  del

Departamento de Estadistica de la Universidad de

las Américas (UDLA), Bio-Bio, Chile. Ademas, es

docente del programa de Doctorado en Ciencias e
Ingenieria Estadistica (DCIES) de la FIEECS-UNL

Linea de Investigacion: Econometria y Biométrica, Datos Funcionales
y Datos de Alta Dimensionalidad, Andlisis de bases de datos
escalables en Ry Python.




PROSPECTO DERECHO DE ADMISION

S/ 250.00 S/ 875.00

La evaluacion de méritos comprende la entrevista personal/virtual y la evaluacion del CV.
La evaluacion correspondiente a conocimientos se hard a través de Ia realizacidn de un
ensayo sobre las expectativas del postulante en relacion a la maestria, y a su vez, alguna
idea de investigacidn cientifica preconcebida. El postulante recibira una guia para poder
realizar el ensayo, el cual debe presentarse méaximo el 15 de Abril de 2024.

PREMAESTRIA 2024-1 (Inicio de clases 22 de enero)
Es una de las modalidades de ingreso directo a la maestria, y a la vez, prepara al
postulante para iniciar con éxito el programa MCIES. Al alcanzar una vacante, ya no
.‘lI, tiene que pagar ni rendir el examen de admision. Los cursos que se impartiran en la

Pre-Maestria son: i) Calculo Vectorial para Machine Learning. ii) Programacién
con Python. iii) Probabilidad y Distribuciones. Para méds detalles, consultar por el
brochure de la Pre-Maestria 2024-1

Pago al Contado: Duracidn: 7 semanas

Do s T e

Pronto pago: 25% de descuento, hasta el 12 de enero 2024

MATRICULA

S/ 656.00 Son cuatro matriculas que se cancelan al inicio de cada ciclo.

48 CREDITOS DE ENSENANZA (4 CICLOS)

S/ 20,352.00 El total son veinticuatro mensualidades.

Pago al contado

DESCUENTOS SOBRE EL MONTO DE CREDITOS 1

‘

Si paga adelantado todo el ciclo | Si paga adelantadn.todqla mae‘s:u‘i’a



Deben ser enviados la siguiente documentacion

® (Curriculum vitae simple

® Grado de bachiller o titulo (en copia y puede ser presentado hasta dentro de 6
meses de haber comenzado la maestm’aﬁ.

® Certificado de estudios universitarios de pregrado (en copia y puede ser
presentado hasta dentro de 6 meses de haber comenzado la maestm’af

® DNI(copia simple de ambos lados).

® [na foto reciente a color, tamaiio carnet, fondo blanco y sin lentes.

Para realizar el pago, deberd de solicitar una orden de pago al correo
mfo.posgrado.fieecs@uniedupe o al namero +51 913 045 828 indicando su nombre
completo, DNI y monto a pagar. En caso desea factura debera indicar el RUC y los
datos de la persona o empresa. Enviar su transferencia o comprobante de pago para
considerarlo en la lista de participantes.

Una vez cancelada la orde iard la carpeta, la cual deberd ser llenada y



https://wa.link/9t2e9z
https://drive.google.com/drive/folders/1K-fGtYqfuEHkeOvh-9qGWBgOLhuOwpZB

® El reembolso procede con la retencion del 15% por gastos administrativos y
debe ser justificado. El reembolso o la reserva procede siempre y cuando se
solicite antes que inicien las clases.

® la Unidad de Posgrado se reserva el derecho de modificar el docente por
motivos de fuerza mayor o por disponibilidad del profesor, garantizando que la
calidad de la Maestria no se vea afectado. Toda modificacion sera comunicada
anticipadamente a los participantes.

® La Unidad de Posgrado podra efectuar cambios en la secuencia de los temas de
acuerdo a su politica de mejora continua.

® [os cursos son elegidos por el director v el coordinador académico en funcién a
mantener la calidad del programa y la adaptacion al mercado laboral y al
proceso de investigacion.

® De no cumplir con el quorum requerido, la Unidad de Posgrado se reserva el
derecho de postergar el inicio de clases de la maestria.

INFORMES

+01 913045828
https//itly/MFwspMe

Q nfoposgrado-fieecs@uniedupe



https://wa.link/ptu09l
https://bit.ly/MIFwspMe

